








fcoordenadas compensadas) junto
con sus correspondientes precisiones
(elipses de error) son los que se uti-
lizan como dalos de terreno (vecto-
res X’) para el control de calidad en
precision del mapa en cuestion.

[.os errores resultantes del levan-
tamiento y ajuste de la red de con-
trol deben ser menores {por ejemplo
un Lercio) gue los permitidos en las
normas de precisién del mapa co-
rrespondiente.

Contraste de hipotesis

El contrasie de hipotesis estadis-
ticas, o fesr de hipotesis, es un algo-
ritmo establecido u partir de wna
muestra de valores uleatorios y de
una hipotesis sobre su comporta-
miento, ordinariamente  sobre  la
funcién de densidad de dichus va-
rinhles aleatorias y sobre sus pard-
metros, que conduce a la decision
de aceplar o rechazar la hipotests
considerada. Toda hipdtesis estable-
cida, Humada hipdresis nufu, liene
una (o inflinitas) fipdresis aliernati-
vee. Si la hipoOtesis nulu es aceptada,
entonces sc rechazu la hipotesis al-
ternativa y viceversu. Por ejemplo,
una hipdtesis nula consistird en que
los pardmetros poblacionales tienen
unos valores particulares, cualguier
otro valor distinto de los postula-
dos constituird una hipotesis alter-
nativa,

Toda hipdtesis liene un estadis-
tico asocizdo con ella. Un estadisii-
eo s una funcion de una v mas va-
riables aleamiorias que no depende
de ningun purdametre poblacienal
desconocido. Los valores que este
cstudistico tome nos conduciran a
decidir sobre la aceplacion o recha-
zo de la hipodtesis con cuyos valores
se¢ ha calculado. Puede suceder que
ninguna de las dos hipotesis, nula o
alternativa. sea cierta; en este caso
el test mostrard, por lo menos. cudl
de lus dos hipotesis es mejor.

Se llama nivel de significacion de
un test a fa probabilidad x de re-
chazar la bipotesis nula cuande en
realidad es cierta. Este valor deche
seleccionarse antes de aplicar el test
v naturalmente debe ser lun pegue-

na como sen posible. Valores ordi-
narios de a son 0,01 y .05, La pro-
babilidad complementaria | x es
la medidu de la confianza que se
tiene en la decision v se denoming
nivel de conflanza.

Seguidamenie
los test yue st aplicuran para el
control estadistico de la precision
de un mapa. scguan todo lo expuesto
en los apartados anteriores.

introduciremos

Tese de la media de g
poblacion nermud

En general, los test de la media
se aplican para averiguar si la me-
diag muestral ohlenida a partir de
una serie de observaciones, que se
sube provienen de una poblacion
normul, es compatible con la media
poblucional supuesta; de esta forma
podri estudiarse la presencia de po-
sibles  sistematismos. Considerare-
mos serics de observaciones en las
gue todas las medidas seun de igual
conliunza y distinguiremos dos cu-
s08 segln que la varianza poblacio-
nal sea conocida o desconocida,

® Primer casn: Yarianza pobla-
cional ¢° conocida.

Consideremos una serie de # ob-
servaciones fy. /-, ..., /[, estadistica-
independientes. lales que
lodas cllias scan normales

mente

i  IN (i, o).

es decir, suponemos que provienen
de unua poblacién normal de media
g ¢ igual variznza o° conocida. La
hipotests nula de este test de la me-
dia puede enunciurse como sigue

Hy: o= g

donde gy es un valor Mijo de la me-
dii, La hipotesis allernativa es

Hpy:e# .

i media muestral que sabemos se
distribuye seglin una ley normal dc
media ¢ y varianza a7in, esto es

{ > IN (u, oa/n).
v delinamos la media tipificada

T
a,.-“\/ "

que también sabemos se distribuye
normalmente con media 0 y varian-
7|,

P=

P x IN(0, 1,

En estus condiciones, para con-
trastar el valor pg. es decir para
averiguar si estadisticamente 7 = g,
con los valores de la muestra (/) v
de la hipotesis nula Hy, {uy), delini-
mos el estadistico

— 7 It _“_ ﬂ
VT o) o

Este estadistico deberia distri-
buirse como IN {0, ). Entonces, fi-
jado un mivel de significacion a. se
rechuza la bipotesis nula M, si

|,1"‘] > ix:‘n

donde A, vienc dado por la ley
normal. es decir,

‘M=I N hdi=1

Rl -

en la prdclica e¢ste valor suele 1o-
marse de las tablas habituales.

Irtervalo e confianza. Con el
valor de 2,.» podemos definir ¢l in-
tervalo de confianza para p escri-
biendo la probahilidad

H

Pr (—A‘i.mg < (F- ) < Ay ):

=1 —&:2(1}\.— I,

por la simetria de la funcion denst-
dad de probabilidud IN (0. ). En-
tonces,

L)
N

<1 u< iy i).:]—-::,

g

Pr(—iml
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